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ABSTRAK

Database rumah sakit umumnya mengandung data yang sangat banyak dengan berbagai
atribut. Pemanfaatan data yang sangat banyak untuk dijadikan informasi yang relevan dari
database yang besar adalah pekerjaan yang sulit. Hal tersebut memerlukan teknik-teknik
tertentu sehingga penyaringan informasi dapat dilakukan dengan efektif dan efisien.
Misalnya menerapkan teknik data mining yang dapat menelusuri pola data untuk tujuan
analisis. Penelitian ini mempelajari bagaimana data mining dapat diterapkan untuk
membantu memprediksi penyakit diabetes dari data laboratorium. Metode yang digunakan
dalam penelitian ini adalah Algoritma C4.5 dan Naive Bayes Classification. Dalam
penerapan Algoritma C4.5 memiliki tahapan-tahapan yaitu : menghitung entropy, gain,
split info dan ratio gain. Langkah selanjutnya adalah membentuk decision tree dan
menghasilkan rule. Naive Bayes Classification memiliki tahapan-tahapan yaitu
menghitung probabilitas kelas dan menghitung probabilitas atribut. Pengujian dilakukan
menggunakan data Rumah Sakit Pusat Pertamina dengan 3876 data dengan rincian 3.101
data pelatihan dan 775 data pengujian yang masing-masing dengan 12 variabel: umur, jenis
kelamin dan hasil uji laboratorium. Hasil menunjukkan bahwa Algoritma C4.5 mempunyai
akurasi prediksi maksimum untuk diabetes sebesar 75.54%, dan Naive Bayes Classification
sebesar 75.35%.

Kata Kunci: Data mining, Decison tree, Algoritma C4.5, Naive Bayes Classification



ABSTRACT

Hospital database generally contains many data with different attributes. The utilization of
many data to be the relevant information from the large databases is a difficult job. It
requires certain techniques so that the information can be filtering effectively and
efficiently. For example applying data mining techniques to discover patterns of data for
analysis purposes. This research studied how data mining can be applied to help predict
diabetes from laboratory data. The method used in this research is the algorithm C4.5 and
Naive Bayes Classification. In applying of the algorithm C4.5 has stages, these are
calculating the entropy, the gain, the split info and the ratio gain. The next step is creating
the decision tree and generating rule. Naive Bayes Classification has stages, these are
calculating the class probability and calculating the attributes of probability. The testing is
using the Pertamina Central Hospital’s data with 3876 data by the details 3101 training
data and 775 test data, which each have 12 variables: age, sex and laboratory test results.
The results showed that the algorithm C4.5 has a maximum prediction accuracy for
diabetes is 75.54%, and Naive Bayes Classification is 75.35%.

Keywords: Data mining, Decison tree, Algoritma C4.5, Naive Bayes Classification

Vi



KATA PENGANTAR

Puji syukur penulis panjatkan kehadirat Allah SWT yang telah melimpahkan rahmat
dan hidayah-Nya sehingga penulis dapat menyelesaikan tugas akhir yang berjudul
“Aplikasi Data Mining untuk Diagnosis Penyakit Diabetes Menggunakan Algoritma C4.5
dan Naive Bayes Classification”.

Tugas akhir ini disusun sebagai salah satu syarat untuk memperoleh gelar sarjana
strata satu pada Jurusan llmu Komputer / Informatika Fakultas Sains Dan Matematika
Universitas Diponegoro Semarang.

Sebagai pelaksanaan penyusunan laporan tugas akhir ini, penulis banyak mendapat
bimbingan, arahan dan bantuan dari berbagai pihak. Oleh karena itu dengan segala
kerendahan hati, penulis ingin mengucapkan terima kasih dengan tulus kepada :

1. Prof. Dr. Widowati, M.Si. selaku Dekan FSM UNDIP

2 Ragil Saputra, M.Cs selaku Ketua Jurusan llmu Komputer / Informatika

3 Helmie Arif, M.Cs. selaku Koordinator Tugas Akhir

4. Nurdin Bahtiar, S.Si., M.T. selaku dosen pembimbing

5 Herwanto dan Ema Herawati selaku orang tua penulis yang selalu memberikan
dukungan dan doa

6. Semua pihak yang membantu dalam kelancaran penulisan tugas akhir ini yang tidak
dapat penulis sebutkan satu persatu

Penulis menyadari bahwa dalam laporan ini masih banyak terdapat kekurangan baik
dari penyampaian materi maupun isi dari materi itu sendiri. Hal ini dikarenakan
keterbatasan kemampuan dan pengetahuan dari penulis. Oleh karena itu, kritik dan saran
yang bersifat membangun sangat penulis harapkan.

Semoga laporan tugas akhir ini dapat bermanfaat bagi penulis dan juga pembaca

pada umumnya.

Semarang,14 Maret 2016

Penulis

Vil



DAFTAR ISl

HALAMAN PERNYATAAN KEASLIAN SKRIPSI ... i
HALAMAN PENGESAHAN ... .. e e i
HALAMAN PENGESAHAN ... .t \Y]
AB ST RAK e e a e et raaaeaa i ——araan \
N S I S SRRSO Vi
KATA PENGANTAR oottt e s e a e e e e e e s s st r e e e e e e s s annnnaarneeeeas Vil
YNl I N B 1 Y U EERR viii
DAFTAR TABEL ... ..o Xii
DAFTAR GAMBAR ...t e e e e e e s st e e e e e e e s e e nnnnees Xiv
DAFTAR LAMPIRAN ... XVi
BAB | PENDAHULUAN ... 1
1.1 Latar Belakang Masalah .............cccoiiiiiiiiii e 1
1.2 RUMUSAN MaSAIAN ........coiiiiie e 3
1.3 Tujuan dan Manfa@t ..........c.ceooueeeiiie i 3
1.4 Batasan Masalah............ccoiiiiiiiiii 3
1.5  Sistematika PENUIISAN ........cc.ooiiiiiiiiiieie e 4
BAB Il DASAR TEORI.....oiiiiiiiieit ettt nre e 5
2.1 PenyaKit DIADELES .......ccviieiiiic et 5
A B T (- |V 1] oo PSSR 6

P B B 1= Yol 1 o o I =T PP PR TR OVRPRUPROPY 8
2.4 IE-TREN RUIE ..o 11
2.5 AlGOritMa CA.5 ..o 11
2.6 Naive Bayes ClassifiCation............cccuveiiiieiiie i 14
2.6.1  TEOIEIMA BAYES....ciiiiiiiiiiiiiiiiii ettt e et e et r e e e e e e s nnern s 14
2.6.2 Naive Bayes ClassifiCation ...........ccccocuveiiiie i 15

2.7 Metode Waterfall ...........cooviiiiiiiieii s 15
R T B T o L1 PSP PROPSRSUPROPPS 17
2.8.1. Entity Relationship Diagram (ERD)...........cccooveeiiiieiiiec e 17
2.8.2 Data Flow Diagram (DFD) .......ccocveiiiieiiiie et 18

2.9 BlacCKDOX TESLING.....uueeiiiiieiiie et e e e e e aea e 20
2.10  PHP (HYPEItEXt PrOCESSOI)...cciiiiiiieiiiiiieeeeiiiee e e s sttt e s st e e e s st e e e st a e e s snanae e 20



2.11 DBMS MYSQL ...t 21

A N (0 [ ] RO RPPRRRTRRPRS 21
BAB 11l ANALISIS DAN PERANCANGAN ..ot 23
3.1 DeSKIIPST UMUM Lottt 23
3.2 PengumpPUIan DAta ........cccueeiiiiiieiiieiee e 23
3.3 Identifikasi KEDUTUNAN ..........oooiiiieiiiic e 25
3.3.1 Identifikasi Kebutuhan Fungsional ... 25
3.3.2 Identifikasi Kebutuhan Non Fungsional ..., 26
3.4 Pemodelan SuD SIStEIM .........oviiiiiee e 26
3.4.1 Sub Sistem AIGOritmMa CA.5......ooiiiiieiei s 26
3.4.2 Representasi Data Pelatinan ... 26
3.4.3 Analisis Proses Algoritma C4.5.........coouiiiiiiieiiee e 27
3.4.4 Analisis Proses Naive Bayes Classification ............cccooovvieniiiiie e 30
3.5 Analisis Model Permasalahan ............cccocveiiiiiiie e 33
3.5.1 PemOdelan Data..........cceiiiieiiiie e 33
3.6 Perancangan SISLEIM .........cccuureiiiieiiiee st e seee et e et e e et e e e sraa e e sntaeesnnaeesnneeeaneeeas 34
3.7 Perancangan Tabel ........c.oooiiiiiiiiic e 41
BT L TADEI USEE ..ttt 41
3.7.2 Tabel Data DIADELES ........covieiiieiie et 41
7.3 TADEI ALTTDUL. ... 42
3.7.4 Tabel Frekuensi KemunCUIaN ............coooiiiiiiiieiicee s 42
BUT5TErASI CAD i 43
3.7.5 Tabel Data KEPULUSAN ........ccoiviieiiiie et ea et e e srae e 43
3.7.6 Tabel Data Keputusan KINerja..........cccuveiiiieeiiie i 44
3.7.7 Tabel Data Keputusan Kinerja Naive Bayes ..........ccccccvvveiiireiiieeeiiieesiie s 45
3.7.8 Tabel Data Keputusan NaiVe BaYeS..........cccccuveeiiuieeiiiieeeiiee e seeesie e sine e 46
3.7.9 Tabel MINING CA.5 ..o e 48
3.7.10 Tabel Pohon Keputusan Ca5 .........ccouii i 49
3711 Tabel RUIE CAS ...t 49
3.7.12 Tabel Rule Penentu KEPULUSAN...........eciiiieiiiee it 50
3.7.13 Tabel Frekuensi KEMUNCUIAN ..........cooiiiiiiiieciese e 50
3.8 Perancangan ANtarmMUKE ..........ccceeiiuieeiiiee i e e se e e saee e sana e 51
3.8.1 Halaman LOgiN ....ccoiiiiiie et 51



3.8.2 Halaman HOME ... e et 51

3.8.3 Halaman Data DIabetes..........coiiiiiiiiiiiiie e 52
3.8.4 Halaman ProSes CA45.......oooiiieiiee ettt 53
3.8.5 Halaman Perhitungan C45 ..........cooiiiiiiiiii e 53
3.8.6 Halaman Pohon Keputusan C45............coviiiiiiieiieeee e 54
3.8.7 Halaman NAIVE BAYES ........cccueeiiiiiiiiiieiie et 54
3.8.8 Halaman Proses Ulang ...........cooviiiiiiiiiieie e 55
3.8.9 Halaman Tabel Perbandingan ..o 55
3.8.10 Halaman Tabel AKUIAST ......c..eeiiireiiie e esiie e iee e e e seeeesnneeesneee s 56
3.8.11 Halaman Penentu KEPULUSAN. ..........coiuiiiiiiiieiiie e 56
3.9 Perancangan AlGOTTtMA ... ....cueiuiiiiiaiie et 57
BAB IV IMPLEMENTASI DAN PENGUUJIAN ...oooiiiiiiiieeee e 60
4.1 Implementasi Tabel Data..........cccoiiiiiiiiiiiiiiie e 60
4.2 Implementasi Antarmuka SISTEM .........c.ooiiiiiiiiiiee e 67
4.2.1 Halaman LOGIN ....oooueiiiiiiiie it 67
4.2.2 Halaman Data DIahetes.........c.coiuiiiiiiiiieiiieiie e 68
4.2.3 Halaman PartiSi Data ..........cccceiiiiiiiiiieiiiesie e 69
4.2.4 Halaman Proses CA5.......cueiiiiiiiieiie ettt 69
4.2.5 Halaman Perhitungan CA5 ........ccov i 70
4.2.6 Halaman Pohon Keputusan C45...........ccoiieiiiiiiiiie e see e siee e 70
4.2.7 Halaman NaIVe BAYES ........ccceeiiiuiieiiie e se e saee e saee e sree e 71
4.2.8 Halaman Proses UIaNg ............cooiiiiiiiiiiie e 73
4.2.9 Halaman Tabel Perbandingan ...........ccccooveiiiieiiie s see e 73
4.2.10 Halaman Tabel AKUIEST .......ccveiiiiiieiiieiiee st 74
4.2.11 Halaman Penentu KePULUSAN..........cccviiiiiee i s e e e ee e snee e 74
4.3 Implementasi AIGOTITMA ..........coiiiiiiiee e 75
4.4 PengQUJIAN SISTEIM .......vviiiiiee e cciee ettt et e et e et e et e e snae e e atee e anneas 75
4.4.1 LingKungan PENQUJIAN .......ccueeeiiieeeiiie e ettt e see e srve e e e e e e anne e 75
4.4.2 ReNCaNa PENQUJIAN........c.uviiiiie et saee e 75
4.4.3 Pengujian FUNGSE SISLEM ....ccuviiiiiii e rre e 76
4.4.4 Pengujian Perhitungan SiStem ..........cocviiiiiee i 79
4.4.4.3 Perhitungan SIStEM..........ccoiiiiiiiee ettt e e 82
BAB V PENUTUP ..ottt ettt teanae e 87



4.2.1 Kesimpulan
4.2.2 Saran.........
DAFTAR PUSTAKA ..

LAMPIRAN - LAMPIRAN

Xi



DAFTAR TABEL

Tabel 2.1 Data Catatan RIiSIKO Kredit ............coouiiiiiiiiiiie e 8
Tabel 2.2 Penjelasan Formula Teorema Bayes..........cocveiuieiiiiiiieniieiieeee e 14
Tabel 2.3 KOMPONEN ERD ......ccoiiiiiiiiieiie ettt 18
Tabel 2.4 KOMPONEN DFD ......oooiiiiiiiiieiie ettt 19
Tabel 3.1 Nilai Referensi Data DIabetes..........ccvvviiiiiiii i 23
Tabel 3.2 Kategori Data DIahetes. .........ooiiiiiei e 24
Tabel 3.3 Kebutuhan FUNGSIONal ............ccooiiiiii 25
Tabel 3.4 Kebutuhan Non FUNGSIONa ............oooiiiiii e 26
Tabel 3.5 Atribut Data Laboratorium ........cc.cooiiieiiiie e 26
Tabel 3.6 Atribut Data Pelatihan dan PENQUJIAN ...........cooviiiiiiiiiiiieiieeee e 27
Tabel 3.7 Contoh Data Kategori Algoritma C4.5........cccooiiiiiiiiiiei e 27
Tabel 3.8 Hasil Perhitungan Entropy dan Gain untuk Node AKar ..........cccccccveeviieeiineenne 28
Tabel 3.9 Hasil Perhitungan AIgoritma C4.5 ........ccoiiiiiiiieee e 29
Tabel 3.10 Contoh Data Naive Bayes Classification............ccccoovvveiiiieiiiie i, 31
QLI o T T I A =Yoo 0 = PSSR 31
Tabel 3. 12 Hasil Naive Bayes ClassifiCation ............cccccvveiieeiiiie i 33
TADEE B L3 USEI ...ttt ettt ettt et ettt r et 41
Tabel 3.14 Data DIADETES ........ooiuiiiiieiii e 41
TabEl 315 ATFIDUL ..o 42
Tabel 3.16 Frekuensi KEMUNCUIAN .........ccviiiieiiiiie e 42
TabEl 317 TTEIaSi CA.5 ..o ettt 43
Tabel 3.18 Data KEPULUSAN .......cciiieeiiiee et s e e et sra e e e e s aee e 43
Tabel 3.19 Data Keputusan KINEIJa.........cccuveiiiieiiiiecciie et 44
Tabel 3.20 Data Keputusan Kinerja Naive Bayes..........cccccocvveiiiieiiiec e 45
Tabel 3.21 Data Keputusan NaiVe BayYES ..........c.ccovuiieiiieeiiieeiiie e cstie et e s 47
Tabel 3.22 MINING CA.5 .. .o e e e e e ree e 48
Tabel 3.23 POhon KeputuSan Ca5 ..........ocoiiiiiiiee ettt 49
TabEl 3. 24 RUIE CAS5 ...ttt e e 49
Tabel 3.25 Rule Penentu KEPULUSAN.........ccvieiiuiie e cciee ettt 50
Tabel 3.26 Frekuensi KEMUNCUIAN ..o 50
Tabel 4.1 Kode SQL Membuat Tabel USEr.........oevvieeiiiiiiiiiiieee e 60



Tabel 4.2 Kode SQL Membuat Tabel Diabetes ...........ccoovvvveeiiiiiie e 60

Tabel 4.3 Kode SQL Membuat Tabel Atribut.............oooiiiiiiiii e 61
Tabel 4.4 Kode SQL Membuat Tabel Frekuensi Kemunculan ...........cccccccoeivieiiininecee, 61
Tabel 4.5 Kode SQL Membuat Tabel Frekuensi Kemunculan Atribut ................ccceeeennee, 62
Tabel 4.6 Kode SQL Membuat Tabel 1terasi C45.........ccccvvveeiiiiii e 62
Tabel 4.7 Kode SQL Membuat Tabel Rule Penentu Keputusan ............cccccevvvenneiinennnenn. 62
Tabel 4.8 Kode SQL Membuat Tabel Rule CA.5 ........ocoiiiiiieiiee e 63
Tabel 4.9 Kode SQL Membuat Tabel Mining C4.5 ..o 63
Tabel 4.10 Kode SQL Membuat Tabel Data Keputusan Kinerja...........cccccovvveriiininennnnn. 64
Tabel 4.11 Kode SQL Membuat Tabel Data Keputusan Kinerja Naive Bayes................... 65
Tabel 4.12 Kode SQL Membuat Tabel Data Keputusan Naive Bayes .............ccccoevverneene 66
Tabel 4. 13 Kode SQL Membuat Tabel Pohon Keputusan C45 ..........cccccccevvviiiiiiennnnnn, 67
Tabel 4. 14 Skenario Pengujian FUNGST SISTEM .........ooviiiiiiiiiiiieie e 76
Tabel 4.15 Hasil Pengujian FUNQSI SISLEM..........ccoiiiiiiiiee e 77
Tabel 4.16 Data DIADETES ......cc.vveeiiieeciie ettt e e e e e e e e et e e enneeeanes 80
Tabel 4.17 Hasil PErRIitUNGAN .........ooviiiee e 83
Tabel 4.18 Hasil Prediksi Sistem dan Data Laboratorium...........ccocceevviiinniienieeiie s, 85

Xiii



DAFTAR GAMBAR

Gambar 2.1 Tahapan-tahapan data MINING ..........ccceiiieiiieie e 7
Gambar 2.2 CoNtoN DECISION TIEE ......vveiviieeiiieesiie e e ettt e e srae e srbeeesnneeeaneee s 9
Gambar 2.3 Syarat Pengujian Fitur BINET .........c.cooiiiiiiiiiiiesicere s 12
Gambar 2.4 Syarat Pengujian Fitur Bertipe Nominal ..o 13
Gambar 2.5 Syarat Pengujian Fitur Bertipe Ordinal.............cccooveiiiiiiiniiiice e 13
Gambar 2.6 Syarat Pengujian Fitur Bertipe NUMEriK..........ccccooiiiiiiiiiniicicc e 13
Gambar 2.7 Model Waterfall...............oo oo 16
Gambar 3.1Contoh decision tree data diabetes ... 30
Gambar 3.2 Aplikasi Data Mining untuk Prediksi Penyakit Diabetes.............cccccccevvveennen. 34
Gambar 3.3 DFD Level 1 Aplikasi Data Mining Prediksi Penyakit Diabetes.................... 35
Gambar 3.4 Flowchart Algoritma C4.5.........ooiiiiiiiie s 35
Gambar 3.5 Flowchart detail perhitungan entropy..........cccooeeiiiiieiiie e 36
Gambar 3.6 Flowchart detail perhitungan gain............ccccoovveiiiinieiiieieee e 37
Gambar 3.7 Flowchart detail perhitungan Split INfO..........ccccoovveiiii i, 38
Gambar 3.8 Flowchart Naive Bayes Classification............ccccccvveiiiveiiie e 39
Gambar 3.9 Flowchart detail Proses Naive Bayes Classification .............c.ccccovvvveviiveennnen. 40
Gambar 3.10 Perancangan Halaman LOgiN..........ccceiivreiiiireiiine s siee e 51
Gambar 3.11 Perancangan Halaman HOME...........cccccoviieiiire i 52
Gambar 3. 12 Perancangan Halaman Data Diabetes .............ccccoeeviveiiiie i 52
Gambar 3. 13 Perancangan Halaman Data Diabetes .............cccccevviveiiine e 53
Gambar 3.14 Perancangan Halman Partisi Data ...........ccccccveiiieeiiiie v 53
Gambar 3.15 Perancangan Halaman Perhitungan C45............cccceovie i 54
Gambar 3.16 Perancangan Halaman Pohon Keputusan C45 ...........ccccccoveevieeevieeccciie e, 54
Gambar 3.17 Perancangan Halaman Naive Bayes ..........cccocevvvveiiiie e 55
Gambar 3.18 Perancangan Halaman Proses Ulang ...........cccccovvveiiiie e 55
Gambar 3.19 Perancangan Halaman Tabel Perbandingan ..............cccccoooveiiieciiie e, 56
Gambar 3.20 Perancangan Halaman Tabel AKUIaSi...........cccccovveiiieeciiie e 56
Gambar 3.21 Perancangan Halaman Penentu Keputusan ............ccccceeevieeevieecviiiecciviee e, 57
Gambar 4.1 Implementasi Halaman LOGIN ..........ccceoiiieeiiiei e 67
Gambar 4.2 Implementasi Halaman Data Diabetes............ccccooovvieiiiiiiic e 68
Gambar 4.3 Implementasi Halaman Data Diabetes...........cccccoovviieiiiiiiie e, 68



Gambar 4.4 Implementasi Halaman Partisi Data ............cccooveiiiiniiiiicniiee e 69

Gambar 4.5 Implementasi Halaman Proses CA45 ........cceeiiieiiiie e 69
Gambar 4.6 Implementasi Halaman Perhitungan C45...........cccooiiiiiinicie e 70
Gambar 4.7 Implementasi Halaman Pohon Keputusan C45 ... 71
Gambar 4.8 Implementasi Halaman Pohon Keputusan C45 ..., 71
Gambar 4.9 Implementasi Halaman Naive Bayes ...........cccooveiviiiieiiieniieeee e 72
Gambar 4.10 Implementasi Halaman Naive Bayes ...........ccccviiiiiiiiiniieiicee e 72
Gambar 4.11 Implementasi Halaman Proses Ulang ..........c.cccoveiiiiiinicnc e 73
Gambar 4.12 Implementasi Halaman Tabel Perbandingan............cccoooviiiiiicinnn, 73
Gambar 4.13 Implementasi Halaman Tabel AKUrasi..........ccccocooveiiiieeiie e 74
Gambar 4.14 Implementasi Halaman Penentu Keputusan.............cccoccvvvveiieiinenieenneenn 74
Gambar 4.15 Hasil Proses Perhitungan Sistem Algoritma C4.5 ........ccccocoveiieiiieiiicnieen, 82
Gambar 4.16 Hasil Proses Perhitungan Naive Bayes Classification ............c.cccccoveivniennne. 82
Gambar 4. 17 Data LaboratOriUm .........couieiieeiieiiie et 84
Gambar 4. 18 Data Perhitungan SISTEIM ..........cccuiiiiiiiiiiiie e 85

XV



DAFTAR LAMPIRAN

Lampiran 1. Hasil Prediksi dengan Sistem dan Data Laboratorium .............ccccoevvveivennne. 68
Lampiran 2. Koding Naive Bayes ClassifiCation..............cccovvieiieiiieiiieniciie e 70
Lampiran 3. Koding AlGOritma C4.5......ccuiiiiiiieiee e 70

XVi



BAB |
PENDAHULUAN

Bab ini membahas latar belakang, rumusan masalah, tujuan dan manfaat, batasan
masalah dan sistematika penulisan dalam pembuatan tugas akhir mengenai pembangunan
Aplikasi Data Mining untuk Diagnosis Penyakit Diabetes Menggunakan Algoritma C4.5

dan Naive Bayes Classification.

1.1 Latar Belakang Masalah

Data mining merupakan serangkaian proses untuk mendapatkan informasi
berguna dari gudang basis data yang besar. Data mining juga dapat diartikan sebagai
pengekstrakan informasi baru yang diambil dari bongkahan data besar yang
membantu dalam pengambilan keputusan. Dalam data mining terdapat banyak teknik
dalam pengerjaannnya, diantaranya yaitu Algoritma C4.5, Naive Bayes
Classification, decision tree dan masih banyak lainnya.

Organisasi  Kesehatan Dunia  (World Health  Organization/WHO)
memperkirakan bahwa 177 juta penduduk dunia mengidap penyakit diabetes melitus
atau biasa disingkat diabetes. Jumlah ini akan meningkat hingga melebihi 300 juta
pada tahun 2025. Dr Paul Zimmet, direktur dari International Diabetes Institute (IDI)
di Victoria, Australia, meramalkan bahwa diabetes akan menjadi epidemi yang
paling dahsyat dalam sejarah manusia. Tetapi data epidemiologi di negara
berkembang masih belum banyak. Oleh karena itu angka prevalensi yang dapat
ditelusuri mayoritas berasal dari negara maju.

Dengan bertambahnya angka harapan hidup di negara Indonesia, perhatian
masalah kesehatan beralih dari penyakit infeksi ke penyakit degeneratif. Selain
penyakit jantung koroner dan hipertensi, diabetes merupakan salah satu penyakit
degeneratif yang saat ini makin bertambah jumlahnya di Indonesia.

Pada dasarnya diabetes dapat dikelompokan menjadi dua, yaitu diabetes tipe 1
yang terjadi sejak kecil karena cacat sejak lahir dan diabetes tipe 2 yang berkembang
setelah dewasa sebagai akibat gaya hidup yang salah. Diabetes tipe 2 adalah jenis

diabetes yang paling banyak ditemukan. Tanpa penanganan yang efektif, jumlah



penderita diabetes akan meningkat, disebabkan oleh berbagai hal, antara lain
disebabkan pola hidup yang salah. (Herwanto, 2006)

Berdasarkan hal tersebut, untuk meningkatkan upaya penurunan angka
kesakitan dan prevalensi timbulnya komplikasi pada penyakit diabetes maka perlu
dilakukan penelitian-penelitian yang mengarah pada pembuatan sistem yang dapat
mendeteksi timbulnya penyakit diabetes sehingga dapat dilakukan upaya pencegahan
serta upaya rehabilitatif bagi penderita diabetes dengan pendekatan yang
menyeluruh, sehingga dampak terjadinya berbagai penyulit menahun seperti penyakit
jantung koroner, penyakit pada mata, ginjal, dan syaraf dapat dikurangi.

Untuk mendiagnosis penyakit, manusia mulai mengembangkan suatu sistem
untuk membantu mencari dan membuat keputusan untuk masalah-masalah dan
dengan memperhitungkan berbagai macam faktor yang ada di dalam lingkup
masalah tersebut dalam hal ini adalah keputusan untuk mendiagnosis penyakit
diabetes. Dengan decision tree, manusia dapat dengan mudah mengidentifikasi dan
melihat hubungan antara faktor-faktor yang mempengaruhi suatu masalah dan dapat
mencari penyelesaian terbaik dengan memperhitungkan faktor-faktor tersebut.
Decision tree ini juga dapat menganalisa nilai resiko dan nilai suatu informasi yang
terdapat dalam suatu alternatif pemecahan masalah. Peranan decision tree sebagai
alat bantu dalam mengambil keputusan (decision support tool) telah dikembangkan
oleh manusia sejak perkembangan teori pohon yang dilandaskan pada teori graf.
Kegunaan decision tree yang sangat banyak ini membuatnya telah dimanfaatkan oleh
manusia dalam berbagai macam sistem pengambilan keputusan.

Algoritma C4.5 adalah algoritma klasifikasi data dengan teknik decision tree
yang terkenal dan disukai karena memiliki kelebihan-kelebihan. Kelebihan ini
misalnya dapat mengolah data numerik (kontinyu) dan diskret, dapat menangani nilai
atribut yang hilang, menghasilkan aturan-aturan yang mudah diintrepetasikan dan
tercepat diantara algoritma-algoritma yang lain. Keakuratan prediksi yaitu
kemampuan model untuk dapat memprediksi label kelas terhadap data baru atau
yang belum diketahui sebelumnya dengan baik. Dalam hal kecepatan atau efisiensi
waktu komputasi yang diperlukan untuk membuat dan menggunakan model.
(Kamagi, 2014)

Naive Bayes Classification adalah metode pengklasifikasian paling sederhana

dengan menggunakan konsep peluang, yang mana diasumsikan bahwa setiap atribut
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1.2

1.3

1.4

contoh bersifat saling lepas satu sama lain berdasarkan atribut kelas. Naive Bayes
Classification dapat digunakan untuk Kklasifikasi dokumen, deteksi spam, dan
masalah klasifikasi lainnya. (Zanzabila, 2015). Pada penelitian ini klasifikasi yang
dimaksud adalah mengenai penyakit diabetes dan gejala-gejala yang diambil dari
data diabetes tersebut.

Berdasarkan permasalahan diatas, dapat dikembangkan sebuah teknik data
mining dengan memprediksi data pasien teridentifikasi penyakit diabetes dengan
menggunakan metode Algoritma C4.5 dan metode Naive Bayes Classification
dengan harapan setelah diolah dengan teknik data mining tersebut dapat dihasilkan
informasi dalam prediksi data pasien teridentifikasi penyakit diabetes.

Rumusan Masalah

Sesuai dengan latar belakang di atas, rumusan masalah yang dibahas dalam
penelitian ini adalah bagaimana membangun Aplikasi Data Mining untuk Diagnosis
Penyakit Diabetes Menggunakan Algoritma C4.5 dan Naive Bayes Classification.

Tujuan dan Manfaat

Tujuan dan manfaat dari penelitian ini meliputi:
1. Membuat sistem antarmuka yang dapat memprediksi penyakit diabetes dengan
menggunakan Algoritma C4.5 dan Naive Bayes Classification.
2. Hasil dari sistem ini nantinya dapat digunakan oleh dokter maupun edukator
diabetes dalam mengantisipasi peningkatan jumlah pasien diabetes.
3. Menampilkan hasil perhitungan metode Algoritma C4.5 dan Naive Bayes
Classification yang memiliki pendekatan terbaik untuk prediksi penyakit diabetes.

Batasan Masalah

Untuk menghindari kesalahpahaman dan meluasnya pokok bahasan, maka
penulis memberikan batasan masalah sebagai berikut:
1. Penelitian ini difokuskan untuk memprediksi penyakit diabetes saja tidak untuk
mencari obat diabetes dan sebagainya
2. Sumber data utama berasal dari Sistem Informasi Manajemen Rumah Sakit Pusat
Pertamina

3. Pembuatan program menggunakan program PHP dan MySq|l.



1.5 Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan yang digunakan dalam tugas akhir ini terbagi dalam

beberapa pokok bahasan, yaitu:

BAB |

BAB Il

BAB IlI

BAB IV

BAB V

PENDAHULUAN

Bab ini berisi latar belakang masalah, rumusan masalah, tujuan dan
manfaat, batasan masalah, dan sistematika penulisan dalam pembuatan
tugas akhir.

DASAR TEORI

Bab ini menyajikan dasar teori yang berhubungan dengan topik tugas
akhir. Dasar teori digunakan dalam penyusunan tugas akhir hingga selesai
terciptanya perangkat lunak tersebut dan dapat diimplementasikan.
ANALISIS DAN PERANCANGAN

Bab ini membahas tahap analisis kebutuhan dan perancangan perangkat
lunak serta hasil yang didapat pada tahap ini.

IMPLEMENTASI DAN PENGUJIAN

Bab ini membahas proses pengembangan perangkat lunak dan hasil yang
didapat pada tahap implementasi. Bab ini juga berisi rincian pengujian
perangkat lunak yang dibangun dengan metode blackbox.

PENUTUP

Bab ini berisi kesimpulan yang diambil berkaitan dengan perangkat lunak
yang dikembangkan dan saran-saran untuk pengembangan perangkat lunak

lebih lanjut.



